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Eingeladene Gastvortrage (10:00 bis 12:00 Uhr)

Berlin School of Economics and Law

* Dr. Gaby Gurczik, Referentin flir Grundsatze Kl und Datenokonomie beim BMDV

KI-Innovationen als Standortchance fir Deutschland und Europa

* Dr. Rasmus Adler, Leiter des Programms Autonome Systeme am Fraunhofer |IESE

Das Spaltmal fur KI-Systeme - Wie sieht es aus und was sind akzeptable Grenzwerte?

* Prof. Dr. Katharina Zweig, Leiterin Algorithm Accountability Lab TU Kaiserslautern

Kann man mit Surrogatansatzen Kl-Entscheidungen erklaren?
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Poster-Session (13:00 bis 14:30 Uhr)

Berlin School of Economics and Law

Sandro Hartenstein, HWR Berlin & OvG Universitat Magdeburg
Vertrauenswirdige KI-WebAPI Spezifikationen

Julius Schinschke, HWR Berlin

Vertrauen Datenquellen, online

Lukas Scholz, DB Systel

Explainable Artificial Intelligence, online)

Daniel Krohmer, Fraunhofer IESE
Kl Security Testing

Dr. Michael Klas, Fraunhofer IESE
Safe Al
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Partner des Workshops

* Fraunhofer-Institut fur Experimentelles Software Engineering (Gastgeber)
www.iese.fraunhofer.de

* Gesellschaft fur Informatik (Veranstalter) ai
https://fg-data-science.gi.de

GESELLSCHAFT
FUR INFORMATIK

* Central Europe Computer Measurement Group (Sponsoring) (c:CMG
cecmg.de

* Arbeitskreis Software-Qualitat und -Fortbildung e.V. (ASQF) {ASQF®
www.asqf.de

e SIGS DATACOM GmbH (Medienpartner)
www.sigs-datacom.de
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Motivation fur den Workshop

* Vielfaltige praxisrelevante KI-Anwendungsszenarien
* Sentiment-Analysen fir ein besseres Kundenverstandnis.
* Bewaltigung massenhafter Problem-Tickets (Klassifikation).
 Bild- und Videoverarbeitung zur Gefahrenerkennung.

* Forschungsorientierte KI-Fragen
* Vertrauen in Kl-Algorithmen aus der ,,Steckdose”.
e Test- und Erklarbarkeit von KI-Ergebnissen.
e Kl als Unterstlitzung im Software-Engineering bzw. Reengineering.
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Umgang mit Vertrauenswurdigkeit

“Trustworthiness [...] combines several aspects of |
trustworthiness in a quite generic way: for every |
product the set of aspects can be suitably selected
and remains unchanged throughout the project.
Aspects of trustworthiness include but are not limited
to system safety, functional safety, safety of use,
security, usability, ethical and legal compliance, |

| 5-7 Development based on Al i

reliability, availability, maintainability, and (intended) |

functionality.”
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Part 1: Terms and Concepts 1

Part 2: Management

Company Level

2-6 Management at

2-7 Management during
Product Development

| | |

2-8 Management after
Release of the Solution

Part 3: Development at Solution Level

3-7 Solution Concept

3-10 Acceptance & Release |

| 3-8 Trustworthiness Analysis & Solution Concept | |

3-8 IV&V of the Solution |

at Solution Level

|3-1 1 Appendix: Design Patternsl [3—12Append1x: Example Modelsl IT

3-13 Appendix:

at Solution Level rustworthiness Assurance CasJ E

ievelopment

Part 4: Development at System Level

| 4-7 Design of the System

| | 4-8 18V of the System | &

|4-9 Appendix: Verification related Design Patternsl |

4-10 Appendix: Al related Design Patterns |

| 4-11 Appendix: Trustworthy Element out of Context (normative) | %
S
Part 5: Development at Technology Level o
g Py = z ; o
5-6 Definition and Qualification of an Al-Blueprint | 5.8 Development based on

Other Technologies

5-9 Appendix: Examples of Al-Blueprints |

Part 6: After Release of the Solution

| 6-6 Initiation

l | 6-7 Surveillance of Product Lifecycle Phases | [ 6-8 Problem Resolution |

Part 7: Application Guide |

VDE-AR-E 2842-61-1 Kapitel 3.1.43, DKE-Arbeitskreises 801.0.8

Quelle : Johner, C.: Weshalb die VDE-AR-E 2842-61 (vertrauenswiirdige KI-Systeme) nicht nur die Entwicklung betrifft

https://www.johner-institut.de/blog/systems-engineering/ki-systeme/#section_scroll3
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Backup: KlI-Verstandnis
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Verstandnis von Kl und ML

,.Kiinstliche Intelligenz beschreibt solche Informatik-
Anwendungen, deren Ziel es ist, intelligentes Verhalten
zu zeigen. Dazu sind in unterschiedlichen Anteilen
bestimmte Kernfahigkeiten notwendig: Wahrnehmen,
Entscheiden, Handeln und Lernen...*

,Maschinelles Lernen beschreibt die Technologie, die es
Computersystemen ermoglicht, aus Beispielen, Daten
und Erfahrungen zu lernen und so Aufgaben
eigenstindig zu l6sen bzw. die bisherige Losung
selbststandig zu verbessern

Quelle der KI/ML-Definitionen: Empfehlungen fir den verantwortlichen Einsatz von KI und automatisierten Entscheidungen,
https://www.bitkom.org/sites/main/files/file/import/180202-empfehlungskatalog-online-2.pdf, letzter Zugriff 15. September 2022

Quelle der rechten Abb.: https://sm.ign.com/ign_de/blogroll/r/r2-d2-mini/r2-d2-mini-fridge-will-bring-drinks-to-you_h7ah.jpg
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Motivation — agil orientiertes Engineering

. Daten- i P Ergebnis-
Eingangsgroficn , vorverarbeitung | Modellauswahl ! Paramefrisierung ! aufbereitung
Business- | | | |
getrieben | Analyse- | | |
J merkmale V::hér?;smh:: M-II__LMnic:‘dell Web-API
| (Ziele) | s | o |
Daten- - i i :
sammingen (| TAEOOE || Mitedsl ||, | ML s msgeonisse
(Datasets) g | g !
1 1 'y
Daten- Veriﬁk:tion Visualisierung
: transformation i un (Dashboard, ..)
Daten- ; ; Optimierung

getrieben P )i ) \ )

In Anlehnung an: El Shawi, R.; Mohamed Maher, M.; Sakr, S.: Automated machine learning: State-of-the-art and open challenges,
University of Tartu, Estonia, Juni 2019.
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Fokus auf bereits implementierte Kl-Algorithmen

- N
Spezialisierte
Vordefinierte KI-Modelle via Web-APls Al-Services
SaaS
Z
3 95: Trainierbare Kl-Modelle via Web-APls
; 3 PaaS
j> E k Bezugsbereich —
2 3
n
Q:m
N g Vortrainierte KI-Modelle (Deep Learning)
L SDK
N
Kundenspezifische Kl-Lésungen (z.B. KI-Frameworks) Generische
Y Kl-Technologie

Quelle: Fiegler, A.; Schmietendorf, A.: Entwicklung smarter Anwendungen mit Hilfe cloudbasiert angebotener Kl-Algorithmen, in Proceedings ESAPI 2020, S. 01-08,
Shaker-Verlag, Aachen, November 2020
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Sprache
ML-Algorithmen von der Stange — Komplexitatsreduktion von KI-
Projekten durch vorgefertigte und ggf. trainierte KI-Web-APls ‘ German (Germany) V‘
=. Microsoft | Docs Dokumentation Learn Q&A Codebeispiele Show  Ereignis Suche P Anmelden stimme
‘ Katja (Neural) V‘
Azure Produktdokumentation ~  Architektur ~  Azure kennenlernen ~ Mehr v
Sprechstil
Azure / Cognitive Services / Spracherkennungsdienst & @ @»
General v
N& Nach Titel filtern Text-tO-SpeeCh- REST_API Sprechtempo: 1.00
» Text-zu-Sprache " Artikel = 05.03.2022 « 11 Minuten Lesedauer » 18 Mitwirkende oy LA ®
> Sprachiibersetzung L
In diesem Artikel TonhGhe: 0.00
> Absichtserkennung ®
Authentication
> Sprechererkennung
Abrufen einer Liste von Stimmen
> Schliisselworterkennung ) .
Konvertieren von Text in Sprache
> Detaillierte Informationen zu Nachste Schritte D Abspielen
Szenarien

> Anleitungen Die Speech-Dienste erméglichen es Ihnen, Text in synthetisierte Sprache zu A

SIS konvertieren und eine Liste der unterstiitzten Stimmen flr eine Region unter ~

ol Verwendung einer REST-API zu erhalten. In diesem Artikel erfahren Sie mehr .
elerenz lber Autorisierungs- und Abfrageoptionen sowie darliber, wie Sie eine Sa aS_SICht - G U I

Versionshinweize Anforderung strukturieren und eine Antwort interpretieren.

> CLI-Referenz

RN oz E)ie S?rach?ynthe.sel—RE“ST—AP-lll-.mterstﬂt.ztl rjle:"lfror.lalelunc.l. Stinilm—etn fl]fdie . PaaS_SICht _ REST'APIS

A

Quelle: https://docs.microsoft.com/de-de/azure/cognitive-services/speech-service/rest-text-to-speech#convert-text-to-speech, letzter Abruf: 09.03.2022
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Einhergehende Implikationen

» Agile durchgefiihrte KI-Experimente bzw. Tests.

* Einsatz problemadéquater (KI-) Algorithmen.

* Lernende Projektorganisationen akzeptieren.

* Qualitative Aspekte der KI-Losung vgl. ISO 25.000.
* Gewibhrleistung von Sicherheit und Vertrauen.

* Beriicksichtigung von Gesetzen und Compliance.

* Reproduzier- und Erklérbarkeit.

* Offene Ergebnisdiskussion mit Stakeholdern

Quelle der Abbildung: https://en.wikipedia.org/wiki/PDCA, letzter Zugriff 15. September 2022
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